
Hulda Óladóttir

Tilraun til upplýsingaútdráttar



• Upplýsingaútdráttur og vélrænar þýðingar

• Sérsvið: Veður og náttúruhamfarir

• Upplýsingarammar

• Auðvelt að flytja á milli sérsviða
▫ Málheild

▫ Merkingarflokkar og hlutverk

▫ Sáðorð innan merkingarflokka

Yfirlit



• Upplýsingaútdráttur finnur:
▫ Heiti hluta

▫ Vensl þeirra á milli

▫ Hlutverk þeirra í atburðum

• Millivegur lykilorðaleitar og textaskilnings

Grunnhugtök



• Málheild: 412 skjöl úr Morgunblaðinu (330 þjálfun, 82, prófanir)
• IceNLP til þáttunar
• Sex merkingarflokkar
▫ Veður [atburður]: veður, rigning, snjór, snjókoma, frost, sól
▫ Hamfarir [atburður]: eldgos, jarðskjálfti, flóð, snjóflóð, skjálfti
▫ Tímasetning [tímas.]: morgunn, þriðjudagur, helgi, klukka, kvöld
▫ Staðsetning [staðs.]: vesturland, austurland, reykjavík, akureyri, suðurland
▫ Hitastig [ástand]: hiti, hitastig, gráða, lofthiti, frostmark
▫ Manneskja [manneskja]: björgunarsveit, lögregla, landhelgisgæsla, 

slökkvilið, leitarhundur

Aðföng og hjálpargögn 1



Aðföng og hjálpargögn 2

• Leiðsagnarreglur



Yfirlit kerfis



Söfnun mynstra

• Mynstrin byggja á nafnliðum

• Leiðsagnarreglur finna virkja

• Dæmi:
▫ Vísindamaðurinn mælir hitastig sjávar.

▫ Veðrið á Akureyri er milt.



• 𝑒𝑖𝑛𝑘𝑢𝑛𝑛 𝑚𝑦𝑛𝑠𝑡𝑢𝑟𝑠 𝑖 = 𝑅𝑖 ∗ log2(𝐹𝑖+1)

• 𝑒𝑖𝑛𝑘𝑢𝑛𝑛 𝑛𝑎𝑓𝑛𝑙𝑖ð𝑎𝑟 𝑖 = σ
𝑘=1
𝑁𝑖 1 + (0,01 ∗ 𝑒𝑖𝑛𝑘𝑢𝑛𝑛 𝑚𝑦𝑛𝑠𝑡𝑢𝑟 𝑘 )



• Öll mynstur voru 4.290 talsins
• Kerfið fann 670 mikilvæg mynstur
• Eftir yfirferð stóðu 574 mynstur eftir
• Endanlega orðasafnið innihélt 581 orð
▫ Veður: 124
▫ Hamfarir: 104
▫ Staðsetning: 152
▫ Tímasetning: 110
▫ Hitastig: 14
▫ Manneskja: 77

Endanlegt safn orða og mynstra



Merkingarlýsingu bætt við mynstur

• Hvaða merkingarflokkum tengist mynstrið?

• Sterk vensl geta orðið merkingarhömlur

• Dæmi um mynstur og merkingarhömlur:

• noun|acc|veður|noun pp|á staðsetning, tímasetning

• Veður á Akureyri, veður á morgun



• Rammar tengja upplýsingar í heildstæða mynd

• Mynstur með sama virkja geta sameinast ef setningagerð leyfir

• Með sameiningu fengust 200 rammar

Mynstur sameinuð í upplýsingaramma



Árangursmat – prófunargögn

• 82 skjöl til prófunar

• Svaralykill útbúinn



• Fyrir útdrætti réttra ramma
▫ Nákvæmni = 75,2%

▫ Heimt = 40%

▫ F-mæling = 52,2%

Árangursmat - Söfnun útdrátta

• Sambærilegt kerfi fyrir ensku
▫ Nákvæmni = 36%

▫ Heimt = 58%

▫ F-mæling = 44%

• Fyrir rammana í heild sinni
▫ Nákvæmni = 23,4%

▫ Heimt = 46,5%

▫ F-mæling = 31,2%

• Fyrir útdrætti allra ramma
▫ Nákvæmni = 17,6%

▫ Heimt = 20,1%

▫ F-mæling = 18,8%



• Sérsvið hryðjuverka prófað

• 118 fréttir til þjálfunar, fjórar til prófana

• Sömu merkingarflokkar og hlutverk
▫ Gerendur [manneskja]: hryðjuverkamaður, árásarmaður, sprengjumaður, ...

▫ Staðsetning [staðs.]: París, Brussel, Belgía, Frakkland, Þýskaland

▫ Fórnarlömb [manneskja]: Fórnarlamb, látinn, særður, myrtur, ...

▫ Vopn [verkfæri]: Sprengja, byssa, vopn, bílsprengja, hnífur

▫ SkotmarkA [bygging]: Bygging, sendiráð, heimili, Louvre, Bataclan, ...

▫ SkotmarkB [farartæki]: Vörubíll, bíll, bifreið, farartæki, mótorhjól

Endurbætur og prófanir á nýju sérsviði



• 198 mynstur, 130 eftir yfirferð

• 1.579 orð, 402 eftir yfirferð

Niðurstöður

• Fyrir rammana í heild sinni
▫ Nákvæmni = 48,3%

▫ Heimt = 68,2%

▫ F-mæling = 56,5%

• Fyrir útdrætti réttra ramma
▫ Nákvæmni = 90,6%

▫ Heimt = 54,3%

▫ F-mæling = 67,9%

• Fyrir útdrætti allra ramma
▫ Nákvæmni = 43,3%

▫ Heimt = 32%

▫ F-mæling = 36,8%



• Safna upplýsingum úr íslenskum textum

• Þróa áfram og greina atburðarás og meginþemu í fréttum

• Þróa þýðingahlutann áfram

• Safna orðum innan merkingarsviðs fyrir atriðisorðaskrá

• Bæta kerfið; prófa fullþáttun

https://github.com/Holado/IE

Nýting og næstu skref

https://github.com/Holado/IE
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